
Das gedämpfte Newton-Verfahren
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Allgemeine Niveaufunktion

E i• Erinnerung:
Allgemeine Niveaufunktion  (general level 
f nction)function)
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Allgemeine Niveaufunktion
Lemma 3.11
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Satz 3.12
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Beweis
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Globale Konvergenzg

Aus dem vorigen Satz können wir jetzt die      
globale Konvergenz ableiten:
Satz 3.13
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Algorithmische Einschränkungg g
der Residuum-Monotonie
Trotz bewiesener Konvergenzeigenschaft
das gedämpfte Newton-Verfahren, das mit      
dem traditionellen Residuum-Monotonietest
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Natürliche NiveaufunktionNatürliche Niveaufunktion
1) Extremale Eigenschaften
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Natürliche Niveaufunktion
2) Steilste Abstiegseigenschaft
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Natürliche Niveaufunktion
3) Fusionseigenschaft
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Natürliche Niveaufunktion
4)  Asymptotische Distanzfunktion
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Globale Konvergenz
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Globale KonvergenzGlobale Konvergenz

Man kann zeigen, dass die lokal optimale       g p
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Theoretische optimale DämpfungsstrategieTheoretische optimale Dämpfungsstrategie 
für das exakte NT-Verfahren
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Geometrische InterpretationGeometrische Interpretation

kρ

1+kx

kx
( )1+kxG

*x ( )kG

( )xG

x ( )kxG

kk
k

k
kk xxx ωρλ 1:1 =≤Δ=−+



Interpretation durch Jacobi-p
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